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Disclaimer

O material apresentado a seguir foi adaptado de Jake VanderPlas.
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Analise Componentes Principais

A Analise Componentes Principais (PCA) € um método ndao-supervisionado (utiliza dados
nao-rotulados) e rapido para reducao de dimensionalidade em dados.

Considere o exemplo abaixo: relagdo linear aproximada entre as variaveis x e y.
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Analise Componentes Principais (cont.)

Na PCA, essa relagao é quantificada atraves da identificacao dos eixos principais, que sao
usados para descrever o conjunto de dados.
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A projecao de cada ponto de dados nos eixos principais sao 0s componentes principais
dos dados.
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Izacao

PCA para Visual

Considere o MNIST dataset que contém imagens de 8x8 pixels referentes a digitos escritos
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Izacao (cont.)

PCA para Visual

Imensoes.

las possuem 64 d

, isso significa que e

Como cada imagem tem 8x8 pixels
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Imensoes.
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podemos usar PCA para projeta

dade:
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PCA para Visualizagao (cont.)

Podemos plotar os dois primeiros componentes principais de cada imagem para visualizar

os dados:
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Quantos Componentes Escolher?

Estimar quantos componentes sao necessarios para descrever os dados: quantificar
guanto da variancia total de 64 dimensdes esta contida nos primeiros /N componentes.
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